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Искусственный интеллект революционизирует бизнес-парадигмы, в том числе бизнес-модели, управляемые ИИ, 

предлагая детальное понимание эволюции и влияния трансформации процессов на ИТ-стратегию энергетики Российской 
Федерации. Очевидна роль ИИ во внедрении технологических инноваций в ИТ-стратегию предприятия электроэнергетического 
комплекса.  

Модели использования ИИ характеризуются повышенной операционной эффективностью, принятием решений на 
основе данных и подходами, ориентированными на конечного потребителя. Эти модели означают кардинальное изменение 
традиционных подходов управления предприятием, требующих переоценки роли руководства и технологических ограничений 
конвергенции ИИ и электроэнергетики. 

Artificial intelligence is revolutionizing business paradigms, including AI-driven business models, offering a detailed understanding 
of the evolution and impact of process transformation on the IT strategy of the Russian Federation's energy sector. The role of AI in 
implementing technological innovations in the IT strategy of the electric power industry is evident.  

AI usage models are characterized by increased operational efficiency, data-driven decision-making, and end-user-centric 
approaches. These models represent a radical shift in traditional enterprise management approaches, requiring a reevaluation of the role of 
leadership and the technological limitations of AI-powered energy convergence. 
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